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Uvod do problematiky Metody vyskumu i

o Studium ¢asovo-priestorovej rytmicity patri pod subdisciplinu geografie tzv. Time Geography. e Vyskumna cCast je zalozena na baze spracovania a analyzy dat v Rstudio.

e ,Ustrednou témou vyskumu Time Geography je rozpoznanie ¢asu a priestoru ako jednoty*“ e KluCom je vytvorit optimalne zhluky (klastre) obci na zaklade podobnosti ich
(Ellegard, 2018). denného rytmu obyvatelstva.

e Klucovym konceptom Time Geography je teda Studium geografickych javov v ¢aso-priestorovom e Zhlukovanie je realizovaneé podla 3 zadkladnych typov merania vzdialenosti
kontexte. casovych radov: Dynamic Time Warping, Shape-Based Distance, Euclidean.

Testovanie metod zhlukovania ¢asovych radov hodinovych pritomnosti SIM
kariet na fiktivnych datach

[ [ [ [ [ V4 o o V4 V4
Euclidean Distance Dynamic Time Warping (DTW) Vysledky klastrovania fiktivnych dat
e Konzervativna metoda zhlukovania. e Liberalna metéda zhlukovania. e Type = partitional; Centroid = medoid; k = 4
* Jednoducho meria linearnu vzdialenost od jednej krivky k druhej krivke a  Povoluje stlacanie alebo natahovanie tvaru krivky na casovej osi tak, aby sa ¢o e Referencnd hodnota je stanovena ako priemer hodnot SIM kariet pritomnych v obci medzi hodinami 0 azZ 4
nepovoluje Ziadne dynamické prisposobenie kriviek. najviac podobala centroidu. rano pre kazdu fiktivnu obec samostatne.
 Berie do uvahy magnitudy kriviek. * Neberie do uvahy magnitidy kriviek, ak sa hodnoty znormalizuju.  Nasledne je vypocitand percentualna zmena hodndét vzhladom na referenénd hodnotu.
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Zjednoduseny nacért typov dat vo fiktivnom

Shape-Based Distance (SBD)
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Cast kodu v Rstudio zodpovedna za zakomponovanie magnitudy do
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* Vyhoda hybridneho klastrovania - berie do uvahy tvar ﬁ { i silhouette Plot (SBD) - ¢im blizsie si hodnoty k 1, tym
kriviek aj magnitudu kriviek. g . : 2 : idedlnejSie je priradenie do klastra; ¢im bliZSie k -1, tym horSie
* Magnitﬁda percentuélnej Zmeny Odréza dynamiku Obj emu E“Clidean, DTW ai SBD Obec s nizkym narastom 1 Obec s nizkym narastom 2 Obec s nizkym narastom 3 Obec s nizkym tbytkom 1 Obec s nizkym tbytkom 2 Average Sllhouette Wldth 0.84
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Aplikaci alne dat
Hybridne klastrovanie na realnych Aplikacia dvojfazoveho hybridného
datach nefungovalo klastrovania
e Vrealnych datach je prilis vela variacii a nestability (nie e 1. Faza - vypocet indikatorov: e 2. Faza:
vSetky obce maju idedlne tvary kriviek ako v pripade « Direction Index - ukazuje, ¢i ma mesto tendenciu k rastu alebo poklesu ® Parametre urcia 3 skupiny obci: 1. Obce s
fiktivnych dat). v porovnani s vychodiskovou hodnotou. jednoznacne stupajicou krivkou, 2. s jednoznacne
. cy : e , _ . : : : .. : s klesajucou krivkou, 3. s jednoznacne stabilnou
e D4ta s idedlnymi tvarmi kriviek, ako v pripade fiktivneho e Amplituda - rozdiel medzi maximom a minimom (meria variabilitu). krivkou
datasetu, sa klastruju relativne Iahko. Takéto data vsak  Net trend - rozdiel medzi hodinou 167 a hodinou 0 (zmena na konci e SBD/DTW nasledne vytvori klastre v ramci
Castokrat nereflektuju stav v realnom svete. tyzdna a na zaciatku tyzdna). uréenych skupin separatne, nie v ramci vietkych
cy ;s : : s 7 deri (i ifikdcia $pecificky 1 ; e Vysle stale neboli idealne, 43 z 88 obci bolo
idealnych klastrov obci (iba tvar, vzdialenost a magnitida pracovny den (identifikacia Specifickych vikendovych vzorcov). y Y € > ¢
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UMAP Dimension 1
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e Jednotlivé klastre v grafe su zlucené pokope, roztahanost
niektorych bodov je ocakavana kvoli charakteru dat z
rytmicity realneho sveta.

Zonor Zahorské Ves  zawd

*obec Pila v datach chyba

Type - partitional

Vsetky hodiny v tyzdni (Pondelok - Nedela, 168 hodin) Centroid - medoid

K-6

Zdroje:

e Napriek roztahanosti sa da povedat, ze Klastre vytvaraju
jasné vzorce, pretoZe body nie su chaoticky prepletené e N

medzi seba, co by indikovalo nekonzistentné klastre. :;it;gen;tvorhu;m '
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